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Die aktuelle Forschung zu maschinellem Lernen wird durch tiefe neuronale Netze dominiert.
Insbesondere in der Verarbeitung von strukturierten Daten wie Bildern oder Text wurden in
der Vergangenheit aber insbesondere auch probabilistische graphische Modelle untersucht. Ich
vergleiche in diesem Vortrag beide Paradigmen, vergleiche Lern- und Inferenzverfahren und
stelle dann an Hand von Fallstudien Möglichkeiten der Kombination vor.
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